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SA1 Nastroj pro sémantické vyhledavani a vyhodnocovani
informaci v ramci uzavieného ekosystému ovérenych informaci
pro redaktory a editory

Cilem této subaktivity je navrhnout a oveéfit metodiky, které umozni vytvaret rizné formy
automatickych shrnuti. Projekt vznika ve spolupraci mezi Univerzitou Karlovou a CTK a opira
se zejména o moderni techniky vyuzivajici velké jazykové modely (LLM). Soucasti prace je
rovnéz porovnani téchto technik s tradiénimi neuronovymi modely a navrh promptovacich
strategii vhodnych pro ¢eské zpravodajské prostredi.

Datovy korpus a modely

Na zakladé smlouvy s CTK byl vyzkumnému tymu zpfistupnén rozsahly archiv zpravodajskych
textl obsahujici pfiblizné 600 000 ¢lanku publikovanych v letech 2006—2010. Tento korpus
predstavuje primarni datovou zakladnu projektu a umoziiuje provadét jak kvantitativni
analyzy, tak i testovani sumarizacnich pfistupu v realistickém redakénim kontextu.
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Obrazek ¢. 1: Distribuce délek zprav a jejich nazva.
Texty byly analyzovany z hlediska jejich délky a struktury. Napfiklad Obrazek ¢. 1 zobrazuje
distribuci délek zprav a jejich nazvla. MuZeme vidét, Ze navétsi mnozsvti zprav ma délku kolem
200 slov a délky nazvu se pohybuji mezi 8 az 10 slov.

Distribuce poméru délek (slova) mezi starymi a novymi zpravami
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Obrazek ¢&. 2: Distribuce poméru délek zprav a jejich nazvda.

Pozornost byla taktéz vénovana vztahu mezi pinymi verzemi zprav a jejich aktualizovanymi Ci
redakéné upravenymi variantami, hlavné jejich rozdili v rozsahu. Obrazek €. 2 zachycuje



distribuci poméru délek mezi starymi, pavodnymi zpravami a jejich aktualizovanymi, novymi
verzemi. Mizeme vidét, Ze distribuce skoro roznomérne pokryva cely rozsah poméru v
intervalu 0 az 1. Tato statistika poukazuje na pfiznivé vlastnosti datasetu, kde se dokaze najit
skoro libovolny pomér, coz se specialné muze hodit v pfipade poskytovani pfikladd pro velké
jazykové modely (LLM). Obsahova stranka shrnuti byla také studovana a dva pfiklady staré a
nove zpravy jsou zobrazeny v Obrazkach €. 3 a €. 4. Jedna se o tu samou zpravu, ktera byla
aktualizovana dvakrat.
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<p>Volduchy (Rokycansko) 1. kvétna (CTK) - Tragicky skonéily oslavy pirichodu

maje ve Volduchdch na Rokycansku, kde spadla dnes k ranu na
dvaadvacetiletého muie majka. Mladik byl na misté mrtev a zdchranafim se ho

uZ nepodafilo ofivit. CTK to dnes fekla mluvéi plzefiské zachranky Lenka
Ptatkova.</p>

<p>Podle policie se ne3tésti stalo patrné pfi pokusu skupiny mladych lidi
majku pokacet. Policie pripad wvySetfuje.</p>

<p>Wolduchy (Rokycansko) 1. kvEtna (CTK) - Tragicky skonfily oslawy piichodu

méje ve Volduchdch na Rokycansku, kde spadla dnes rdno na dvacetiletého
muZe majka. Mladik na misté pedlehl vaZnym zranénim a zachranarim se ho uZ

nepodarilo ofivit. CTK to dnes Fekla mluvéi plzefiské zachranky Lenka
Ptackova.</p>

<p>Podle policejni mluvEi Jolany Cihové se neitEsti stalo pFi pokusu skupiny
asi deseti mladych lidi z nedaleké obce Litohlavy majku pokdcet. Pripad
vyZetfuje na misté wyjezdova skupina policie a u wviech aktérd tragického
kdéceni zjistuje, zda pili alkohol. "Zatim neni jasné, kdo tragédii

zplisobil. Miru zavin&ni uréi af wyZetfowdni,”™ uvedla mluvwéi.</p>

Obrazek ¢. 3: Priklad staré zpravy (nahoru) a aktualizované zpravy (dolu).
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maje ve Wolduchach na Rokycansku, kde spadla dnes ranoc na dvacetiletého

muze majka. Mladik na misté podlehl vdinym zranénim a zachranarim se ho uz
nepodarilo ofivit. ETK to dnes Fekla mluvéi plzefiské zachranky Lenka
Ptackova.</p»

<p>Podle policejni mluvéi Jolany Cihové se nedtésti stalo pPi pokusu skupiny
asi deseti mladych lidi z nedaleké obce Litohlavy majku pokacet. Pripad
vySetfuje na misté vyjezdovd skupina policie a u viech aktérd tragickeho
kaceni zjistuje, zda pili alkohol. "Zatim neni jasné, kdo tragédii

zplsobil. Miru zavin&ni uréi aZ vyietfovani," uvedla mluvéi.</p>
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<p>Volduchy (Rokycansko) 1. kvétna (€TK) - Tragicky skonfily oslavy pfichedu

méje we Volduchdch na Rokycansku, kde dnes rdno usmrtila dvacetiletého muZe
majka. MladeZ ze sousedni vesnice ji pokdcela, kmen se odrazil od

automobilu a mladika zasdhl. Na misté podlehl véZnym zranénim, zdchrandfdm

se ho uZ nepodafilo ofivit. Vyplywa to z informaci zachranné sluZby,

policie a starostky obce.</p>

<p>Podle policejni mluvéi Jolany Cihové se ne3tésti stalo pred 87:0@, kdyz
skupina asi deseti mladych lidi z nedaleké obce Litohlavy majku pokacela.</p>
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<p*"Takové ranoc jsme nefekali. Tu mladeZ jsem neznala. PfriZla ze sousedni obce
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k rénu, kdyZz uZ jsme prestali majku hlidat. Nikdo nepoéital s tim, Ze by ji
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jesté nékdo kicel. Na nedaleké lavifce pospavali posledni tfi strazci.
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StoZdér majky, ktery skupinka kdcela sekerkou, spadl na zaparkovany
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automobil, odrazil se od n&j a zasahl toho mladika. Zachranari ho uZ

[
=

nemohli ofiwvit,™ uvedla starostka obce Miroslava Kodlowva.</p>
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<p>Pripad vyietfuje na misté vyjezdovad skupina policie a u viech aktérd
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tragického kaceni zjistuje, zda pili alkohol. "Zatim neni jasné, kdo
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<p*Tradice stavéni majky ve Volduchdch uz mad dlouhou tradici. Stejné tak se
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na navsi ve stojanu zapusténém do zemé pokdcet. Nikdy to oviem neskonéilo
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tragicky, fekla starostka. NeStésti ji otfdslo. Nikoho ze skupinky, kterd
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majku kdcela, mezna. Ma misto tragédie se hned zasla podivat.</p»

Obrazek ¢. 4: Priklad staré zpravy (nahoru) a aktualizované zpravy (dolu).

“y LR

Dalsi zajimavou charakteristikou datasetu byla délka “fetizk(1” aktualizovanych zprav, t.j. poCet
aktualizaci jedné zpravy. Vysledky jsou v Tabulce €. 1 a zachycuji, Ze nejvic zprav ma jenom
jednou aktualizaci, avSak, pfekvapive, jsou tam i takové zpravy, které maji 5 (2k zprav), 8 (150
zprav) nebo az 15 aktualizaci (15 zprav).

Pocet aktualizaci 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 [ 11 [ 12 | 14 | 15

Pocet zprav 43075 | 24152 | 12183 | 5196 | 2060 | 942 | 399 | 168 [ 45 | 10 | 22 | 12 | 14 | 15

Tabulka ¢. 1: Pocer pripadu, kdy jedna zprava ma dany pocet aktualizaci.

Dale byl studovan pomér délek mezi vstupnimi texty a jejich souhrny Ci titulky, coz prfedstavuje

dulezitou charakteristiku pro pozdé&jsi experimenty s fizenim délky generovanych vystupu.
Experimenty

Projekt zkoumal vyuziti LLM, konkrétné Llama 3.3, a pfipadné dalSich otevienych &i internich
variant. Tyto modely jsou schopny generovat souhrny riznych délek i forem a poskytu;ji
flexibilni prostfedi pro vyzkum Fizeni délky, struktury a informativnosti vystupu. Pro referencni
srovnani byly zafazeny také starSi neuronové systémy, napfiklad model Transformer
adaptovany pro sumarizaci a model MLASK zaméfeny na multimodalni zpracovani ¢eskych
zpravodajskych textl. Tyto systémy pFedstavuji vykonnostni baseline a umoznuji objektivné
hodnotit pfinos modernich LLM.



Soucasti vyzkumu bylo testovani strategii pro vybér demonstracnich pfikladd, které jsou
soucasti promptu v ramci in-context learningu. Experimenty se zaméfily na dvé hlavni techniky
vybéru: volbu pfikladl podobné délky a vybér pfikladd na zakladé sémantické podobnosti.
Ukazalo se, ze vhodné zvoleny kontext mlze vyrazné zvysit kvalitu generovaného shrnuti, a
dosazené vysledky prfekonaly metody publikované v oblasti vicejazyéné sumarizace. Verejné
dostupné modely i promptovaci postupy poskytovaly v Ceském prostfedi jen omezené
pouzitelné vystupy.

Experimenty s LLM se zaméfily na nalezeni takovych promptovacich technik, které umozni
spolehlivé fidit délku generovaného shrnuti. Nejprve byla testovana jednoducha instrukéni
schémata typu ,Vygeneruj kratké shrnuti“, ,Vygeneru;j stfedné dlouhé shrnuti a ,Vygeneruyj
dlouhé shrnuti“. Modely byly schopné rozliSit alespori relativni délky, avdak nedafilo se jim
konzistentné zachovavat absolutni pocet slov.
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Obrazek ¢. 5: O¢ekavany vs skutecny pomér poctu slov v souhrnech a v plvodni zprave.
Cervena pferusovana &ara zachycuje optimalni zkraceni.

Nasledné byla zvolena pfesnéjsi strategie zalozena na procentualnim vyjadreni cilové délky,
napf. ,Shri text tak, aby vystup mél X % délky pivodniho textu.“ Vysledky tohoto pfistupu
jsou zobrazeny v Obrazku €. 5. Tento pfistup vykazal vyrazné vy$Si pfesnost, zejména v okoli
hodnoty 10 %. Zaroven se potvrdilo, Ze velmi kratké texty nelze dale smysluplné zkracovat a
Ze modely maji tendenci shrnuti mirné podhodnocovat, tedy produkovat o néco kratsi
vysledky, nez bylo zadano.
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Obrazek ¢. 6: Kvalita souhrnt pro jednotlivé zkracujici poméry.

Také jsme studovali kvalitu vygenerovanych souhrnt, co je zobrazeno na Obrazku ¢&. 6.
Muzeme pozorovat velkou variabilitu. Kromé& délky byla zkoumana také forma shrnuti.

Testovany byly instrukce vedouci k tvorbé shrnuti ve tfech bodech (3 body), shrnuti v nékolika
bodech (N bod) a shrnuti koncipovana jako prace profesionalniho editora (Novinar). Soucasti
experimentu bylo i porovnani s internim modelem MLASK vyvinutym kolegy, ktery je schpny

generovat pfevazné kratka shrnuti.

Hodnoceni

Vysledky se dale hodnotily jak automaticky, tak na zakladé zpétné vazby editord CTK. Pro

ucely ruéni evaluace bylo vytvofeno 400 shrnuti k 100 vybranym zpravam, pfiemz pro kazdy
text byly vygenerovany &tyfi razné varianty (3 body, N bodu, Novinaf a MLASK). Tato sada

byla poskytnuta editorm CTK, ktefi shrnuti posuzovali z hlediska informaéni uplnosti,

stylistické kvality, srozumitelnosti a relevance pro redakéni praxi. Vysledky tohoto hodnoceni

jsou zobrazeny na Obrazku €. 1.



Priimérné hodnoceni podle metody shrnuti a anotétora
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Obrazek ¢. 1: Hodnoceni jednotlivych typG shrnuti.

Hodnoceni ukazuje rozdily mezi jednotlivymi metodami shrnuti i mezi anotatory. Metody
zalozené na odrazkach (,N bodu“ a ,3 body“) dosahuji stabilné vy$Sich primérnych znamek
napfi¢ vSemi Ctyfmi anotatory, pfiCemz nejvySe hodnoti typicky anotator C a anotator B.
Metoda ,Novinar“ si vede podobné dobre, jeji vysledky jsou v8ak o néco variabilngjsi. Naopak
metoda MLASK vykazuje napfi¢ anotatory vyrazné niz8i skére a zarovef nejvétsi mezi-
odrazkové metody, které kombinuji nejvy$Si primérné hodnoceni s relativné nizkou
variabilitou.

Neuplné /
Moc kratké / | Moc podrobné/ | Nejasn chybi Spatna Spatna
Metoda Bez vyhrad | strucné nadbyte¢né é info struktura cestina
3 body 10 0 0 12 9 6 6
Novinaf 9 0 7 9 11 5 7
MLASK 5 4 0 7 32 1 4
N bodut 9 0 18 6 13 8 4

Tabulka ¢. 2: Kvalitativni hodnoceni zprav.

vrw

Tabulka €. 2 zhriuje kvalitativni hodnoceni zprav. V této evaluaci se annotatofi napfi¢
metodami vyrazné shoduji v nékolika vzorcich: oceriuji stru¢nost, pfesnost a uplnost u 3-
bodového shrnuti, zatimco MLASK povazuji za pfili§ stru¢né a €asto jen reprodukujici prvni
vétu zpravy. Velmi Casto kritizuji chybéjici klicové informace (kdo, kdy, kde, proc), faktické
nepfesnosti a neobratnou nebo chybnou ¢&estinu, ktera se objevuje zejména u pfistupu



.Novinar‘ a MLASK. U shrnuti v nékolika bodech opakované zmifuji nadbyte¢nou podrobnost
a neprehlednost. Spole¢na je také silna citlivost na logiku textu, navaznost informaci a
celkovou kompaktnost shrnuti. Celkové se tak jako nejrobustné&jSi metoda jevi shrnuti ve tfech
bodech, které kombinuje struénost, pfesnost i srozumitelnou strukturu.

V pfipadé prodlouzeni projektu se dalSi prace bude opirat o vysledky evaluace provedené
CTK. Predpoklada se implementace finalni metodiky sumarizace, pfipadné& doplnéna o
pokrocilejSi promptovaci strategie nebo techniky instruktazniho uceni.

SA2 Nastroje pro sémantické vyhledavani, praci s obsahem a
jeho personalizaci pro verejnost

Aktivita SA2 byla béhem prvniho monitorovaciho obdobi pfipojena k aktivité SA1. Tato
zména byla poskytovatelem grantu schvalena.
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SA3 Vyvinuti nastroju pro rozpoznavani obli¢ejl a identifikaci
osob, vyhledavani podobnych fotografii a sémantické
vyhledavani

Prehled a Cile Aktivity

Cilem SA3 byl vyvoj pokrocilych nastroji umélé inteligence pro automatickou analyzu a
organizaci vizualniho obsahu. Hlavnim zamérem bylo vytvofit sadu technologii, které umozni
medialni agentufe efektivné vyuzivat rozsahlé digitalni archivy i aktualni zpravodajstvi bez
nutnosti spoléhat se vyhradné& na manualni textové popisky, takzvana metadata.

Potencial pro vyuziti spociva pfedevsim ve tfech oblastech:

1. Zefektivnéni prace editori: Automatické navrhy identit a kliCovych slov zrychluji
zarazeni fotografii do fotobanky.

2. Zhodnoceni archivu: Moznost dohledat historické fotografie osobnosti z doby, kdy
jesté nebyly znamé (a tudiz nejsou v metadatech jmenovany), nebo vyhledavat
obecné koncepty, umozriuji fotobance piné vyuzivat veskera archivni data.

3. Kontrola kvality: Automaticka detekce chyb v popiscich na zakladé vizualni analyzy
(napf. nesoulad odhadovaného data pofizeni a véku osoby).

Dosazené vysledky: Vyzkumny tym vyvinul a nasadil do testovaciho provozu funk&ni
prototypy pro vyhledavani podle vizualni podobnosti, pro rozpoznavani tvari, odhad véku a
multimodalni vyhledavani (text-obraz). VSechny tyto nastroje prokazuji vysokou uspésnost.

Pouzita Data

Na zakladé smlouvy s CTK bylo vyzkumnému tymu CVUT zpfistupnéno pfiblizné 2 000 000
fotografii z fotobanky, na kterych bylo detekovano celkem 11 000 000 tvafi. Tato data byla
pouzita vyhradné k testovani funkci vyvinutych nastroja.

Kli€ovym aspektem prace s daty bylo rozhodnuti nevyuzivat pro vyhledavani existujici
metadata (popisky). Vyvinuté nastroje funguiji Cisté na zakladé vizualni informace a jsou
schopny obohatit databazi o informace, které v textovych popiscich editortl chybi. Fotografie
byly zpracovany ve dvou rezimech:

e Snizené rozliSeni: Pro vypocet globalnich pfiznakl pro vyhledavani podobnosti.
e PIné rozliSeni: Pro detailni analyzu obli¢ejl a odhad véku.

Vyvinuté Nastroje

VSechny vyvinuté softwarové nastroje byly integrovany do demonstracnich rozhrani, ke
kterym ma CTK pliny pFistup. Re$eni je v soudasné dobé ve fazi pokrogilého testovani a bézi
na realnych datech z archivu CTK. Dale bylo pro CTK vytvofeno API, které umoziiuje pfistup
k funkcim pro zpracovani obli¢eji a umozZriuje editorim CTK testovani na internich datech.

12



Nastroj pro vyhledavani na zakladé podobnosti a sémantické vyhledavani
Na zakladé smlouvy s CTK bylo tymu VRG CVUT zpfistupnéno pfiblizné 2 000 000 fotografii
ve snizeném rozliSeni. Tyto fotografie byly pouzity jako databaze pro vyhledavani.

A‘ Browsing  Engine v Dataset ¥ Searchtypes~ Parameters v return list m show list _

G

LUEUGRY Balanced v

to default options

Obrazek ¢. X: UZivatelské rozhrani nastroje pro vyhledavani na zakladé podobnosti.
Nastroj umoZriuje vyhledavat na zakladé podobnosti k fotografii, na zakladé textu, nebo v
kombinaci obojiho.

-
3 Browsing Engine ~ Dataset~ Searchtypes~ Parameters ¥  return list show list

ARG

Obrazek ¢&. X: Ukazka vysledku vyhledavani na zakladé podobnosti. Fotografie pouZita k
vyhledani je v levém hornim rohu, zvyraznéna Zluté.

Vyhledavani funguje na zakladé podobnosti mezi dvéma obrazky, pfipadné mezi obrazkem
a textem. Podobnost je méfena v reprezentaci hluboké neuronové sité. Jelikoz reprezentaci
Ize spocitat pro libovolny obrazek nebo text, neni pro vyhledavani potfeba mit fotografie
popsany metadaty. Je proto mozné prohledavat i archivni fotografie bez popisu.
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Browsing  Engine v Dataset v Searchtypes v Parameters ¥  return list _ show list _

UELGLY Balanced v

Text required

Obrazek ¢. X: Ukazka vysledku vyhledavani na zékladé podobnosti v kombinaci s textem.
Fotografie pouZita k vyhledani je v levém hornim rohu, zvyraznéna Zluté. Vyhledavany text
“earth” zpusobi, Ze nalezené obrazky pochazeji ze stejné expozice, ale zobrazuji Zemi.

Nastroj umoziuje kombinovat vyhledavani pomoci obrazku a pomoci textu. Je proto mozné
vyhledavat konkrétni objekty specifikované obrazkem v kontextu specifikovaném textem.

Refine images [fItkA 0 Q1000 Keypoints (] 100 (e 1000

to default options

score: 0.93

score: 0.74

_ memm emw 000 |

Obrazek ¢&. X: Ukazka vysledku vyhledavani na zakladé podobnosti. Fotografie pouZita k
vyhledani je v levém hornim rohu, zvyraznéna Zlute.
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VA’ Browsing Engine v Dataset v Searchtypes~ Parameters ¥  return list _ show list _

)

to default options

Text required

Obrazek ¢. X: Ukazka vysledku vyhledavani na zakladé textu “Karltiv most”. K vyhledavani
nejsou pouZita Zadna metadata nebo manualné vytvofené tagy, pouziva se podobnost mezi
hledanym textem a fotografii na zakladé vystupu neuronové sité.

-~
] Browsing Engine ~ Dataset ¥ Searchtypes~ Parameters ¥
AR C4

Obrazek ¢. X: Nastroj podporuje funkci vyhledavani na zakladé obliceje, pfevzatou z
nastroje pro vyhledavani na zakladé identity a véku. Je pak mozné vyhledavat konkrétni
osoby v kombinaci s textovym popisem. Zde zobrazen Vaclav Klaus vyhledan v kombinaci s
textem “Cepice”.

Nastroj dale umoZzriuje vyhledavat pomoci obli¢eje. V kombinaci s vyhledavanim pomoci
textu je proto mozné vyhledavat konkrétni osoby v libovolném kontextu specifikovaném
textem. Veskeré tyto funkce opét nepouzivaji metadata nebo manualné vytvorené tagy.
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) Browsing  Engine v Dataset ¥ Searchtypes~ Parameters~  return list _ show list _

N
Text required
to default options

Using face features

Obrazek ¢&. X: Nastroj podporuje funkci vyhledavani na zakladé obliceje, pfevzatou z
nastroje pro vyhledavani na zakladé identity a véku. Je pak mozné vyhledavat konkrétni
osoby v kombinaci s textovym popisem. Zde zobrazen Vaclav Klaus vyhledan v kombinaci s
textem “zbrari”.

Nastroj pro vyhledavani na zakladé identity a véku

Na zakladé smlouvy s CTK bylo vyzkumnému tymu MLG CVUT zpFistupnéno pFiblizng 2 000
000 fotografii v plném rozliSeni, na kterych bylo nalezeno 11 000 000 tvafi. Tyto nalezené
tvare tvofily zajmovou databazi pro vyhledavani.

B Face Search

Obrazek ¢. X: Uzivatelské rozhrani nastroje pro vyhledavani ve velkych databazich fotografii
na zakladé identity a véku.
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Nastroj umoziiuje zvolit libovolnou tvar v databazi a vyhledavat dalsi fotografie s vybranou
identitou. Uzivateli se fotografie zobrazuji sefazené dle divéryhodnosti naleza.

Obrazek ¢. X: Vyhledavani na zakladé identity obliceje; zde Véaclava Havla.

Metadata

’ Viéclav HAVEL, Richard von
WEIZSACKER, Jifi DIENSTBIER, Hans~
Dietrich GENSCHER - uva

Obrazek ¢. X: Ukazka vyhledavani na zakladé identity obliceje; zde Vaclava Havla.
Nalezeny obli¢ej je zvyraznén Zluté.

Nastroj dale umoziiuje vyhledavat na zakladé pfedem definovanych identit. Medialni
agentura muze udrzovat vilastni seznam znamych osob a pomoci tohoto seznamu
vyhledavat fotografie, kde se identita vyskytuje. Jelikoz je vyhledavani zalozeno Cisté na
vizualni podobnosti, je mozné vyhledavat i na fotografiich, na kterych nebyly osoby
oznaceny editorem.
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barto$

P Adriana
BartoSova

Alzbeta
BartoSova

£ Ivan Barto$

% lveta Bartodova ~

Obréazek &. X: Razeni vysledk(i na zakladé véku. Obrézky jsou sefazeny na zékladé vzhledu
od nejmladsi instance lvana Barto$e po nejstarsi.

Nastroj dale umoznuje vysledky fadit na zakladé odhadnutého véku vyhledavané osoby. Na
zakladé odhadnutého véku nastroj také dokaze odhadovat datum pofizeni fotografie. Je tedy
schopen automaticky kontrolovat pfilozena metadata a upozornit medialni agenturu na
mozné chyby v popisech fotografii. Diky odhadu véku je mozné zakryt oblicej nezletilym.
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Obrazek ¢. X: Priklad vyuZiti nastroje pro popis archivnich fotografii.
Zde vyobrazeny nalezené fotografie s Petrem Pavlem pred jeho vstupem do politiky.

Nastroj je vhodny zejména na organizaci archivnich fotografii. Umozriuje zpétné dohledat
fotografie se zajmovou identitou, aniz by tato identita musela byt popsana. Je proto mozné
vyhledavat fotografie se znamymi osobnostmi z doby, kdy jes§té znamy nebyly.

Obrazek €. X: Pfiklad vyuZiti nastroje pro rozpoznani identity.
Zde vyobrazeno spravneé rozpoznani pilota Formule 1, Lewise Hamiltona.

Nastroj Ize dale pouzit pro zefektivnéni prace editora pfi popisovani fotografii. Nastroj dokaze
rozpoznat tvafe znamych osobnosti. Pro popis fotografie tak mize editor obdrzet strojové
vytvofeny navrh, ktery pouze zkontroluje a pfipadné opravi.
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Technické Reseni

Jadrem technického feSeni jsou metody hlubokého uceni a vektorové reprezentace dat.

1. Sémantické vyhledavani a podobnost: Vyuzivame modely které mapuji text i
obraz do spole¢ného vektorového prostoru. To umozhuje porovnavat sémantickou
blizkost textového dotazu a obsahu fotografie.

2. Rozpoznavani tvari: Proces zahrnuje detekci obli¢eje, zarovnani a extrakci pfiznak
pomoci hlubokych konvoluénich siti. Kazda tvar je reprezentovana kompaktnim
vektorem, ktery je invariantni vici osvétleni €i poze.

3. Odhad véku: K predikci véku je vyuzita samostatna neuronova sit trénovana na
odhad vizualniho véku z vyfezu obli¢ejl.

Vypocéetni naro¢nost: Zatimco trénovani modell a prvotni indexace archivni databaze
(zpracovani 2 mil. fotografii) je vypocetné naroéné a probiha na strojich s grafickymi kartami
(GPU), samotné vyhledavani je optimalizovano pro rychlou odezvu v fadu milisekund, coz
umozZznuje interaktivni praci s nastrojem v realném cCase.
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SA4 Automatizace spravy obsahu socialni sité

Prace na této subjektivité pobihali na zaroveri na pracovistich AIC FEL CVUT a UFAL MFF
UK. Shrnujeme je v tomto poradi.

Sprava uctd na socialnich sitich obnasi fadu repetitivnich a ¢asové narocnych ukolu, jako je
monitorovani komentard, reagovani na né za ucelem zvySeni zapojeni (engagement),
presdileni obsahu z jinych zdroji nebo uprava formy plavodniho obsahu tak, aby vyhovoval
standardim a maximalizoval dosah na rdznych platformach.

V ramci této dil¢i aktivity jsme se zaméfili na vyuziti Al agentl zalozenych na velkych
jazykovych modelech (LLM) k (¢aste¢né) automatizaci nékterych z téchto ukold. Abychom
umoznili testovani a trénovani Al agentu v bezpe&ném prostiedi, prozkoumali jsme existujici
simulatory zapojeni na socialnich sitich a identifikovali projekt Y social jako vhodné prostiedi.
V tomto ramci jsme vytvofili jednoduché prototypy agentl a zaroven jsme zapojili aplikacni
partnery projektu do diskuzi o konkrétnich pfipadech uZiti.

Diskuze ukazaly zajem pfedevsim o automatizovany monitoring a upozorfiovani (alerting), a
také o automatizovanou tvorbu navrh( pfispévku cilenych na specifické platformy. Celkovy
postoj byl vS§ak skepticky kvuli nizké spolehlivosti modeld.

Proto jsme se nakonec zaméfili na nasledujici ukoly:

1. Automatizovana tvorba poutavych navrhu pfispévkd na zakladé existujiciho obsahu,
napfiklad vytvofeni blogového pfispévku na zakladé védeckého C&lanku nebo
pfispévku na socialni sité na zakladé formalni tiskové zpravy.

2. ZvySovani spolehlivosti textu generovaného agenty LLM vynucenim drZeni se vstupu
(kontextu) pfi standardnim generovani tokena.

3. ZvySovani spolehlivosti textu generovaného agenty LLM rozSifenim architektury LLM
o explicitni primitivum pro kopirovani z kontextu.

4. Vytvofeni a peclivé vyhodnoceni spolehlivosti LLM agenta pro automatizaci ovéfovani
fakta (fact-checking) provadéného serverem demagog.cz.

5. Generovani pfirozenych popisnych textl z datovych tabulek, jako jsou napf. sportovni
vysledky.

6. Vyuziti LLM agent( pro analyzu a popis ¢asovych fad, jako je napf. vyvoj cen akcii.

Automatizovana tvorba poutavych prispévki

Pro vytvofeni a validaci systému pro automatickou optimalizaci zapojeni u pfispévka na
socialnich sitich potfebujeme datovou sadu obsahu s ukazateli miry zapojeni, které vyvolal.
Pro ulohu vytvofeni poutavého blogového pfispévku z védeckého ¢lanku jsme shromazdili
datovou sadu ¢lankd a odpovidajicich blogovych postl, doplnénou o pocet komentaru a
Jlajku“ pro méfeni zapojeni. Pro optimalizaci pfispévkl pro rlizné platformy jsme shromazdili
datovou sadu prFispévku ze siti X, Instagram a LinkedIn, véetné komentarl, lajki a poctu
sledujicich pro normalizaci dat.

Na zakladé téchto datovych sad jsme nejprve vyhodnotili schopnost LLM predikovat miru
zapojeni pfispévkl. V dobé experimentl (zaCatek roku 2025) byla schopnost Spi¢kovych
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(frontier) LLM modelu v této predik&ni Uloze velmi omezena. Proto jsme se rozhodli pro tento
ukol natrénovat menSi model zalozeny na architektufe BERT, coz se jevi jako mnohem
slibn&jsi cesta.

DalSim krokem byl samotny ,agentni cyklus® (agentic loop), ktery navrhl obsah, vyhodnotil jej,
vygeneroval navrhy na zlep$eni a ulozil je do pracovni paméti pfed vygenerovanim dalSiho
navrhu. Tento proces konzistentné vylepSoval pfispévky na zakladé méfené metriky.

Zvysovani spolehlivosti LLM vynucenim dodrzovani kontextu

Zkoumali jsme, jak mGze agent LLM rozhodnout, zda odpovédi, které generuje, pochazeji ze
spolehlivych dat prezentovanych v jeho kontextu, nebo z nespolehlivych informaci uloZzenych
ve vahach modelu. Navic jsme vyvinuli metody, jak tento kompromis ovlivnit a podstatné zvysit
spoléhani se na informace v kontextu, kdykoli je to pfinosné. Pouzivame kombinaci dvou
metod. Jednou z nich je podvzorkovani (subsampling) kontextu pro sledovani zmén v
pravdépodobnosti produkovani vystupu. Druhou je trénovani linearnich sond (linear probes)
k predikci toho, zda produkovany vystup pochazi z kontextu, a nasledna intervence do modelu
prostfednictvim sondy za ucelem posileni této vlastnosti. Nade experimenty ukazuji, Ze tyto
metody jsou efektivni, a do konce projektu planujeme zvefejnit repozitar a odborny ¢lanek na
toto téma.

Context probe accuracies (meta-llama/Meta-Llama-3-8B-Instruct)

0.5

0 5 10 15 20 25 30
Heads (sorted)

Obrazek ukazuje pfesnost predikce, zda dana odpovéd’ pochazi z vah nebo z kontextu, a to
na zakladé riznych hlav v riznych vrstvach modelu Llama 3 3B.

Zvysovani spolehlivosti LLM pomoci explicitni schopnosti kopirovani

DalSim zpusobem, jak zvysSit spolehlivost LLM, je zlepSit jejich schopnost kopirovat
informace pfitomné v jejich kontextu na vystup bez jakychkoli Uprav. To je dulezité zejména
u ,reasoning“ modelt (modell se schopnosti uvazovani), které neprodukuji odpovéd
okamzité, ale vytvareji delSi mySlenkové fetézce (chains of thought), ve kterych opakované
preformulovavaji stejnou informaci v mirné odliSnych kontextech. Pokud model v tomto
procesu udéla chybu pfi kopirovani, je pravdépodobné, Ze se chyba bude kumulovat a
podstatné ovlivni konec€ny vysledek. Ovéfili jsme, ze LLM mohou mit s kopirovanim v
jednoduchych ulohach uvazovani problémy.
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Nasledné jsme se ve spolupraci s kolegy z VUT v Brné zaméfili na zménu architektury LLM
useku (spanu) z kontextu pfimo na vystup. PoCateéni experimenty ukazuji, Ze model Ize
vyladit (fine-tune) tak, aby tuto dodate€nou operaci vyuzival. Celkova spolehlivost se vSak v
tuto chvili nezlepsila. Model je schopen pouzivat operaci kopirovani a vést smysluplné
konverzace, ale aktualni verze je v benchmarkovych testech horsi kvili ob&asnym chybam v
identifikaci useku ke kopirovani a nizsi presnosti pfi generovani atomickych tokena.
Planujeme na modelu dale pracovat a vyzkouS$et alternativni architektury a rezimy ladéni
(fine-tuning).

Automatizace ovérovani fakti pro demagog.cz

Béhem projektovych schlzek jsme identifikovali novou pfilezitost pro agenty LLM pfi pomoci
serveru demagog.cz s tvorbou fact-checku (ovéfovani faktd). Je to vynikajici uloha pro
zlepSovani spolehlivosti agentu, a to vzhledem k velmi vysokym narokiim na Uplnost a kvalitu
zdroja, prisnym stylistickym pravidlim pro finalni podobu fact-checku a jasnému procesu
zpétné vazby, kdy zkuSeni editofi poskytuji juniornim analytikim zpétnou vazbu k navrhim
jejich prace.

NaSe pocatecni experimenty s agenty pro hloubkovy prizkum (deep research agents) od
OpenAl a Google Gemini byly slibné, ale rozhodné ne dostadujici. Proto jsme naSe feSeni
zalozili na open-source frameworku Open Deep Research od LangChain. BEhem vyvoje
nadeho vlastniho agenta v3ak byly proprietarni deep research agenty prekonany Spi¢kovymi
reasoning modely. Od pfichodu GPT-5 byly tyto modely schopny vytvaret fact-checky uzite¢né
pro demagog.cz, a proto jsme se zaméfili na pomoc s architekturou zaclenéni téchto agentu
do jejich internich systému.

Na jejich zakladé jsme vytvofili Sablony promptl a staticky neadaptivni pracovni proces agenta
(workflow) pro generovani fact-checkl. Toto workflow pribézné vyuzivame ke generovani
plné automatizovanych ovéfeni pro vyroky, které lidSti analytici pravé verifikuji. Kazdy
vygenerovany fact-check je nasledné hodnocen lidskymi analytiky na zakladé pfisného
kontrolniho seznamu kritérii. Tento proces vytvafi databazi vyuzitelnou pro vyhodnocovani
schopnosti sou¢asnych LLM v této uloze, kterou Ize rovnéz vyuzit pro fine-tuning nebo dalsi
automatizované zlepSovani workflow. Pfedbézné vysledky dosavadnich anotaci jsou shrnuty
v nasledujici tabulce.

Celkové hodnoceni Al generovaného fact checku annotatorem Pocet

VSe bez problémd, s hrdosti zvefejnitelné. 0
Zverejnitelné beze zmén, ale bylo by vhodné provést upravy. 9
Zverejnitelné po zasadnéjSich zménach. 7
Nezverejnitelné, ale usetfilo to lidskému fact-checkerovi néjaky Cas. 1
Bylo by lepi, kdyby to neexistovalo. Ctenim fact-checker ztratil vic asu, neZ mu to usetfilo. 0

Generovani popisnych texttl z datovych tabulek
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Na pracovisti UFAL jsme se v ramci této subaktivity vénovali vyvoji nastroje SQuirreL pro
generovani popisnych textl — zajimavosti — z datovych tabulek, jako jsou napf. sportovni
vysledky. Navrhli jsme pfistup vyuzivajici LLM v kombinaci s SQL dotazy nad tabulkou:
systém nejprve pomoci LLM vygeneruje zakladni mySlenku dané zajimavosti. V dalSim kroku
toto LLM pfevede na odpovidajici SQL dotaz (dotaz v tabulce slouzi k vyhledani faktickych
dokladu dané zajimavosti). Se zakladni myslenkou a vysledky SQL muzeme pak vygenerovat
vyslednou zajimavost véetné jasného dokladu. Systém je pomoci reflektivnich LLM prompt(
schopen odhalit vlastni chybu a vygenerovat opraveny text. Mame funkéni prototyp systému
SQuirreL a provedli jsme detailni lidskou evaluaci pfes crowdsourcing, ale kvalita vystupu na
benchmarcich (LogicNLG a na$ vlastni benchmark FreshTab viz nize) zatim nepfekonava
pfimé promptovani LLM, zejména z duivodu vySsi citlivosti nastroje SQuirreL na konzistenci
dat. Data v benchmarcich jsou zaloZena na ru¢né vytvorfenych tabulkach z Wikipedie, kde
Casto dochazi k nekonzistencim (napf. data rlznych typa ve stejném sloupci). Aktualné se
proto pokou$ime posilit robustnost systému.

Pro danou ulohu generovani zajimavosti z tabulek jsme vytvofili novou metodu nazvanou
FreshTab pro automatické sestaveni novych benchmarkl na zakladé Wikipedie a Wikidat,
abychom mohli evaluovat systémy s novymi tabulkami, kterym pouzité LLM nemohly byt
vystaveny béhem predtrénovani. To zajidtuje objektivnéjsi evaluaci LLM a pfedchazi zkresleni
vysledkd vlivem kontaminace trénovacich dat. Vysledky nasi prace byly publikovany na
konferenci INLG (International Conference on Natural Language Generation, CORE-B,
https://aclanthology.org/2025.inlg-main.7/), kde pfispévek ziskal ocenéni Best Short Paper.
Tytéz vysledky byly prezentovany i jako poster na prestiznim workshopu GEM (Generation,
Evaluation, and Metrics) pofadaném v ramci konference ACL. FreshTab je dostupny na
Githubu pod otevienou licenci MIT (https://github.com/Kristyna-Navitas/FreshTab ).

Vyuziti LLM agent( pro analyzu a popis ¢asovych rad

Dale jsme se vénovali experimentim s vyuzitim LLM pro analyzu a popis ¢asovych fad (napf.
Casovy vyvoj cen akcii), ktery zahrnuje agentické pfistupy, kde LLM nejprve opakované
generuje a pousti kod v jazyce Python a pfimo tak pracuje s relevantnimi daty, coz ma za ucel
zvyseni presnosti kone€ného vystupu. Vyvoj si vyZzadal néktera rozSifeni nastroje Factgenie
(viz KA2 SA15). Evaluovali jsme vystupy nékolika riznych LLM v rdznych nastavenich, kdy
srovnavame primé promptovani s pouzitim rdznych variant generovani kédu. Ukazuje se, ze
na benchmarku TimeSeriesExam maji varianty s pouzitim kédu cca o nékolik procent vysSi
uspésnost. Aktualné evaluaci rozSifujeme na dalSi benchmarky a pfipravujeme sepsani
sepsani experimentl do konferenéniho pfispévku, pravdépodobné na konferenci ICML 2026.

SAS5 Nastroj pro spolehlivy preklad davéryhodnych textu do
cizich jazyku

Cilem této subaktivity je zvySit spolehlivost strojového piekladu divéryhodnych textu
(zejm. zpravodajstvi CTK) do cizich jazykd a umoznit jejich bezpeéné publikovani i v
zahranici. Systém musi umét minimalizovat rizika prekladovych chyb, upozornit na
problematicka mista a sou€asné byt prakticky nasaditelny v redakénich workflow, v€etné
prace s formatovanymi dokumenty a webovym obsahem.
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Modely a experimenty: LLM pro preklad i odhad spolehlivosti

Jednim z prvnich kroku bylo vyhodnoceni kvality pfekladu prostfednictvim velkych jazykovych
modeld. Provedli jsme Siroké srovnani dostupnych modeld a pro jazyky a typy textd
uvazované v projektu jsm na zakladé vysledkl zvolili 3 modely, se kterymi pracujeme dale:
Granite 3, EuroLLM a Aya. U modelu Granite 3 jsme ovéfili, ze i kdyz vychozi varianta
neposkytuje dostateCné kvalitni preklady, je mozné ji vyrazné zlepsSit dotrénovanim
postupem ovéfenym v naSich pfedchozich pracich. Modely EuroLLM a Aya Expanse se v
nasich experimentech ukazaly jako velmi silné jiz bez dalS§iho tréninku a v pfedbéznych
testech se zda, Ze u prekladu prostého textu je Ize jesté dale zlepsit.

Odhad spolehlivosti a mezinarodni evaluace (WMT)

V ¢lanku CUNI at WMT25 General Translation Task jsme dale prezentovali vyvoj a testovani
novych prekladovych systéml pro jazykové pary en<cs, cs—de, cs—uk a enosr,
zalozenych na finetuning postupech velkych jazykovych modeld (napf. EuroLLM-9B-
Instruct) metodami LoRA a Contrastive Preference Optimization. Tyto systémy slouzi jako
podklad pro dalsi vyzkum spolehlivého a doménové adaptovaného prekladu.

Preklad formatovanych textl a datové sady pro evaluaci

Praktické nasazeni strojového prekladu v redakénich a lokalizaénich workflow narazi na
specificky problém: kromé& samotného vyznamu musi systém zachovat také strukturu
dokumentu a inline znaéky (napf. HTML tagy, XLIFF markery, odkazy, zvyraznéni,
placeholdery). Chyby ve znacCkach jsou Casto zavazné — mohou rozbit webovou stranku,
zpusobit chyby ve vykresleni,nebo znemoznit automatické zpracovani v navazujicich krocich
publikace. Pro tyto ucely jsme vytvorili dataset zahrnujici webové stranky, PDF priru¢ky a
dalsi dokumenty v jazycich pouzivanych mensinami v CR (&estina, ukrajinstina,
angli¢tina, viethamstina, rustina a dalsSi) a pfipravili jeho popis do ¢lanku zaslaného na
konferenci LREC (v dobé psani textu v recenznim fizeni).

V tomto €lanku o datasetu CzechDocs je tento problém feden na autentickych formatovanych
dokumentech (HTML, DOCX, PDF), které byly pfevedeny do reprezentaci vhodnych pro
evaluaci (zejména XLIFF). Dataset je zamérné ,tagové husty“: vétSina segmentl obsahuje
alespon jeden tag, coz umoznuje systematicky méfit nejen kvalitu prekladu textu, ale i
schopnost tagy spravné kopirovat, zachovat a umistit.

Dva hlavni pfistupy k prekladu s tagy

1) Detag-and-project (detagovani a zpétné promitnuti tagu)
Klasicky pfistup znamy z lokalizace spociva v tom, Ze se modelu pfeda pouze ,holy“ text bez
tagl. Tagy se po prekladu znovu vlozi do cilového textu pomoci slovniho zarovnani a
heuristik pro projekci znaCek. Vyhodou je, zZe prekladaC feSi Cisté jazykovy problém a lze
pouzit jakykoliv pfekladovy engine, i takovy, ktery neni k prekladu znacek pfizplsobeny.

dojde k prfeformulovani, pfeskladani slovosledu apod.).
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2) PFimy preklad se tagy ve vstupu (direct tagged input)
Alternativné se tagy modelu ukazou pfimo ve vstupu (typicky v MOS formatu, nebo nahrazeny
placeholdery, které maji byt zkopirovany). Model ma za ukol pfeloZit text a sou€asné tagy
zachovat a umistit na odpovidajici mista. U LLM se ukazuje, Ze tento pfistup muze fungovat
pfekvapivé dobfe i bez specialniho tréninku, ale je citlivy na instrukce a na typ dokumentu.

V praci porovhavame variantu, kdy je model pouze vyzvan ,pfeloz®, versus variantu, kde
prompt vyslovné pozaduje zachovani markup znacek. Vysledek je prakticky dalezity: u
nékterych modelt (v uvedené studii zejména u gpt-4.71-nano) vede explicitni instrukce k
dramatickému zlepSeni metriky, ktera hodnoti pfeklad vcetné tagu (tagged BLEU), zatimco
metriky na ,odtagovaném® textu (untagged BLEU) zUstavaji podobné. Jinymi slovy: dobry
prompt umi vyrazné snizit riziko, Ze model tagy pfenese nespravné.

Model Input D&P Prompt Tagged BLEU Untagged BLEU

Plaintext No Normal 0.9 55.7

MOS No Normal 25.4 54.6

gpt-4.1-nano MOS No Explicit 87.8 55.4

MOS No Explicit+Context 79.5 54.6

MOS  Yes Normal 89.0 50.4

Plaintext No Normal 0.8 51.8

MOS No Normal 75.7 52.4

aya-expanse-8B MOS No Explicit 83.6 51.4
MOS No Explicit+Context

MOS  Yes Normal 89.6 49.5

Co z vysledku plyne pro nasazeni
Z porovnani pfistupl vyplyva nékolik praktickych zaveéra:

e LLM umi tagy prenaset pfimo, ale spolehlivost vyrazné roste, kdyz se zachovani
tagl explicitné vynuti promptem.

e Detag-and-project mize dosahovat velmi dobrych vysledkd. Cena je vySSi slozitost
pipeline a citlivost na kvalitu alignmentu/heuristik.

e Mezi pfistupy existuje trade-off: nékteré konfigurace zlepsi ,tagovou spravnost, ale
mohou mirné zhorsit skére na Cistém textu (protoze projekce tagu i segmentacni
omezeni muzou omezovat pfirozené preformulovani).

Tento ramec presné zapada do cile SA5: aby redaktor mohl publikovat jazykové mutace bez
znalosti cilového jazyka, musi systém hlidat nejen spravnost vyznamu, ale i strukturalni
integritu — a prace na CzechDocs ukazuje, jak takovou integritu realisticky méfit a jaké
strategie (detagging+projekce vs. pfimy tagged input s promptem) davaji v praxi nejlepsi
kompromis.

Rychla revize prekladu pomoci eyetrackingu
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V ramci SA5 jsme provéfovali moznost velmi rychlé revize strojovych prekladl pomoci
sledovani o¢nich pohybl (eyetrackingu). K sledovani o¢nich pohybl byl vyuzit eyetracker
Eyelink 1000 plus, ktery s frekvenci 1000 Hz snima odhadovanou pozici pohledu uzivatele v
ramci obrazovky.

Motivace

Tradi¢ni pfistup k revizi ve strojovém pifekladu, kterym rozumime ruéni opravovani nebo
alespon vyznacovani chyb, ma dva nedostatky: ¢asovou naro€nost a potiebu odbornych
anotatort. V dulsledku toho je dne$ni revize prekladu velmi draha a zdlouhava. Pokud by
ovSem bylo mozné chyby v pfekladu odhalit Cisté na zakladé ¢teni, revize by se vyrazné
zefektivnily. Pfedstavou je napfiklad to, ze se €lovék u chyby zastavi nebo se vrati na zacatek
véty, protoze ho chyba zmate. MoZné jsou ale i dalSi potencialni vzory chovani.

Cilem nasich experimentu tedy bylo ovéfit, zda je mozné chyby odhalit pomoci eyetrackingu
pfi Cteni pfekladl, zda budou naméfena data dostate€né vypovidajici a zda se v datech
vyskytnou néjaké vzory, které v dostate€ném mnozstvi pfipadi vypovidaji o chybé. Dale jsme
zkoumali, do jaké miry ovliviuje presnost naseho pfistupu Ctenarova expertiza v oblasti
lingvistiky a prekladu.

Dosavadni postup

Po seznameni se s technickymi aspekty méficiho pfistroje Eyelink 100 plus i jeho
dokumentaci a inicialnim zapojeni jsme pro experimenty zvolili knihovnu Pylink, ktera nabizi
API nutné pro komunikaci s eyetrackingovym pfistrojem a promitani experimentl uzivateli.
Nasledovala implementace promitani zdrojového textu a jeho strojového prekladu tak, aby se
stfidaly fadky zdrojového a preloZzeného textu pro moznost jejich snadného porovnani
étenafem. Promitani ma nékolik parametrt, se kterymi Ize experimentovat, abychom vyvazili
efektivitu a pfesnost nahravani, napf. velikost fontu, rozestupy mezi fadky ¢&i padding po
stranach obrazovky. Nahrana data se ukladaji do EDF (EylinkDataFormat), ve kterém jsou
ulozeny jednotlivé fixace o&nich pohybl v €ase, obrazovka zobrazena v dany moment a dalSi
data. Dale ukladame soufadnice oblasti, které na obrazovce zaujimaji jednotliva slova. Ty lze
sparovat se soufadnicemi fixaci ocnich pohybl z méfeni. Pravé z tohoto parovani se
pokouSime vypozorovat vzory, které by napovidaly, Ze se jedna o chybu v pfekladu.

Pro efektivni porovnavani prekladu a originalu bylo dulezité, aby se delSi souvéti nerozesly
napfi¢ fadky a odpovidajici slova v obou jazycich zlstaly pokud mozno pod sebou. To je
obecné netrivialni problém, zejména kvuli volnému slovosledu v Eeském jazyce. Problém jsme
vyFesili pomoci nastroje Awesome Align (https://arxiv.org/abs/2101.08231), diky kterému jsme
schopni naparovat jednotliva slova a zalomit jednotlivé radky tak, abychom predesli
desynchronizaci prekladu a originalu.
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Na obrazku Ize vidét rozlozeni textu pro experiment a areas of interest jednotlivych slov, které
reprezentuji Cervené obdélniky. Dale jsou vidét jednotlivé fixace &tenare, které jsou vyznaceny
modrymi znackami, u znacek je pak trvani fixace v milisekundach.

Data

Jako data pro tento experiment vyuzivame anotovana data strojového pfekladu z angli¢tiny
do Cestiny z pfekladové soutéze WMT 2024 (https://www2.statmt.org/wmt24/), ktera zahrnuiji
originalni text, jeho strojovy pfeklad a chyby vyznadené manuaini revizi pfekladu. Chyby z
anotace WMT 2024 povazujeme za spravné a uplné identifikované (ground truth) a
experiment odvijime od nich. Analyzujeme ocni pohyby s cilem odhalit vzorce, které se
vyskytuji pfi Cteni téchto chyb.

Dosavadni vysledky
V tuto chvili mame pfipraveny experiment, zajistény eyetracker a pracujeme na zajisténi
respondentl, abychom mohli nasbirat dostatek dat k analyze. Sbér dat jako takovy by mél
probéhnout b&éhem ledna/unora 2026 a samotna datova analyza pak béhem bfezna.

Budouci prace

Po nasbirani dat se budeme vénovat analyze dat a hledani vzor(, které by napovidaly, Ze
Ctenarf narazil na chybu v prekladu. Vysledky analyzy planujeme publikovat v konferecnim
sborniku (napf. konference o automatickém prekladu WMT 2026). Kod bude uvefejnén pod
otevienou licenci.
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